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2. 2 JESHTFART bR EE

BANMFEAFAE IMFs BT IR FE AR 3R 2 AT
ARICIEH T MSE. $J7MRRZE (RMSE) M- Xy 4 0f i 72
(MAE) 1ENTVEINFRFR.

Wk 2 Frox, XU IMFL 9 MSE, EMD-TCN Ltk

EMD-LSTM J&/> 1 62. 44%, RMSE Ji/> 1 38. 72%, MAE
DT 49. 39%. X 45K, EMD-TCN ZEHf#E RN
ST B0 2R3 A A B AR AIE 7 T I 5 Dy

SR, FESR AN IMF2 SR AR IMF2 FRaX e i
ME VAR FEFR, EMD-TCN IR EURS B 1, IX ] RES2
HTER LR BB/ 2E.

F 2 FIRBEMIBIFIERT INFs FUMERYIEMN EARAT Eh R

- EMD-TCN EMD-LSTM
HHAE MSE RMSE MAE MSE RMSE MAE
i IMFL 0.059716 0.244369 0.172819 0.159009 0.398759 0.341478
T IMF2 0.054961 0.234438 0.173552 0.060884 0.246746 0.194369
T IMF3 0.067992 0.260753 0.186352 0.080266 0.283313 0.195491
e IMF4 0.137398 0.370672 0.260858 0.139361 0.37331 0.264735
e IMF5 0.143071 0.378247 0.220609 0.169261 0.411413 0.299051
e IMFL 0.132731 0.364323 0.296225 0.13838 0.371995 0.320876
B IMF2 0.154452 0.393004 0.327623 0.093622 0.305977 0.266879
e IMF3 0.087616 0.296 0.242407 0.070189 0.264932 0.218934
et IMF4 0.070625 0.265754 0.222882 0.063017 0.251032 0.217948
T IMF5 0.361757 0.601462 0.518516 0.32008 0.565756 0.494974
B IMF1 0.134791 0.367139 0.292637 0.141048 0.375563 0.325198
B IMF2 0.199404 0.446546 0.35182 0.10933 0.330651 0.27924
A& IMF3 0.081724 0.285874 0.223133 0.076425 0.276451 0.222963
wAEH IMF4 0.059738 0.244413 0.137922 0.031955 0.178758 0.119566
A& IMF5 0.002267 0.047611 0.040956 0.016377 0.127972 0.099998
FFEAY IMFL 0.121847 0.349066 0.275779 0.13048 0.36122 0.312291
FFELAN IMF2 0.149215 0.386284 0.317357 0.130065 0.360646 0.309442
FEAN IMF3 0.107 0.327109 0.227839 0.103252 0.321328 0.231008
FFELANT IMF4 0.034329 0.18528 0.11069 0.034884 0.186773 0.109839
FHEAN IMF5 0.425944 0.652644 0.560292 0.441802 0.664682 0.572986
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EMD-TCN prediction
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EMD-LSTM prediction
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%215, EMD-TCN & TPPAN 4R R I T EMD-LSTM B2,
H A TVEA 48 Br A 35 A0 T B AN A% R A1 T DAL 14 17 A
Fabr. #E—BIAIE 7 EMD-TON ZE£5-& Tl It g b ek
P

F 3 WA MIIHER &M S S TN EIE R ISR bR

izt FHE MSE MAE RMSE

WAL TR 7117926 20.38387  26.67944

Bl 1635.556  27.31478  40.44201

EMD-TCN BARM PN 1071.086 2513097  32.72745
FFEN T 947.0387  22.01765 30.77399

SERCE TN 681.6535  19.63832  26.1085

WAL TR 678.6263  19.40347  26.05046

mEM I 1514594 2519593  38.91778

EMD-LSTM Gl 1095.989 21.66371  33.10572
FFEN T 1261.722  24.29934  35.52073

LRI 834.52 20.0409  28.88806
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